学姐，关于神经网络的问题，我学习了一下，辛苦你看我的理解有没有什么不对的地方，
1. 神经网络的训练过程是数据正向流动，然后用损失函数来反向逐层改变参数，目的是使模型计算值越来越接近真实值，也就是让损失函数越来越小，需要对损失函数链式求导，用梯度下降的原理不断迭代，直到网络收敛。
2. 池化是先把整个区域分成若干小区域（比如2*2大小）然后将小区域内多个值用一个值来替代，通常是用最大池化，就是选出区域中最大的那个值，这个过程可以减小下一步运算的数据量，在准确度可接受的范围内提高计算速度，也可以一定程度上避免过拟合的问题。	
3. 过拟合是指的模型在训练集上表现很好，但在测试集上表现不好，泛化能力差。训练出的模型拟合了训练集，但没有学习到真正的规律，产生的原因通常有：a. 训练集样本不足，与测试集的数据差距很大，有很多特征无法学习到，在测试集上的表现就不好；b. 训练集中干扰数据过多，导致学习了干扰数据的体征，影响了对真实输入和输出的关系的判断，我当时想到的就是这一点，但描述的不太清楚；c. 模型太复杂，把训练集中的数据都记下来了，在遇到陌生的测试集数据时就不能很好的拟合。解决过拟合的方法有：a. 增大训练集，获取更多的数据，或对原始数据作一些增强工作，如对图像的裁剪旋转缩放等，使用更多的数据进行训练；b. 控制模型的复杂度，避免发生把训练集的数据都“记住”的情况；c. 池化也可以在一定程度上避免过拟合；d. 提前停止，选择合适的时刻停止训练，而不是等到完全收敛（比如在测试集上的表现开始变差时停止训练）；e. 清洗数据，减少噪声，我当时想到的只有这一点；
4. 激活函数，神经网络每一层上对输入的直接处理是线性的，激活函数的作用是对神经网络的运算赋予非线性，（如果没有激活函数，所有的运算都是线性运算，再多的层也没有用），常用的激活函数有sigmoid，tanh，relu，swish等。
5. 交叉熵，是衡量两个概率分布之间的相似性，交叉熵越小，两个分布越接近，在社区语言中就可以衡量语言的一致性；也可以用作神经网络中分类问题的损失函数。

由于学得比较急，所以不太确定我以上的理解是不是正确，学姐什么时候方便的话，希望可以指正一下，辛苦学姐了～


因为晚上的时候有个复试培训，然后这些东西就学习的有点晚了，希望没有打扰到你～
